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Nesta palestra, vamos explorar a evolucao da

Engenharia de Dados e a cronologia dos conceitos de

datawarehouse, datalake, lakehouse, data vault e
data mesh.




. Evolucao: Arquitetura de dados
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Um data warehouse é um sistema de armazenamento de dados projetado para armazenar grandes
volumes de dados de varias fontes, de modo que possam ser facilmente analisados e utilizados para

tomada de decisGes. Ele é uma parte essencial da estratégia de business intelligence (Bl) de uma
organizacao, pois permite a analise de dados histéricos e atuais para identificar tendéncias, padrdes e
insights que podem impulsionar o sucesso dos negécios.

Ganhos:

1.Consolidagdo de dados: consolidacdao de dados de varias
fontes diferentes em um unico local, o que facilita a
analise e a geracao de relatorios.

2.Andlise de dados: analisar grandes volumes de dados
para identificar padrdes, tendéncias e insights que podem
ajudar a orientar as decisOes de negdcios.

3.Suporte a decisdo: tomada decisGes informadas e
estratégicas com base em dados concretos.

4.Melhoria da eficiéncia: ajuda a melhorar a eficiéncia das
operacGes de negdcios e a reduzir o tempo gasto na
andlise manual de dados.

Perdas:

1.Custo inicial: pode ser cara, pois envolve a aquisicao de
hardware, software e a contratacdo de pessoal qualificado.
2.Complexidade: O design e a implementacdo de um data
warehouse podem ser complexos, exigindo conhecimento
técnico especializado.

3.Integracgdo de dados: Integrar dados de varias fontes
diferentes em um data warehouse pode ser desafiador e exigir
esforco adicional para garantir a qualidade e a consisténcia dos
dados.

4.Manutengao continua: requer manutengdo continua para
garantir que os dados sejam atualizados e precisos, o que pode
exigir recursos adicionais.
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Um Data Lake é um repositério de armazenamento que detém uma vasta quantidade de dados brutos
e ndo processados, em sua maioria em formatos como CSV, JSON, Parquet, entre outros. Ele difere dos

bancos de dados tradicionais por nao impor uma estrutura fixa aos dados, permitindo que sejam
armazenados dados de diferentes formatos e origens sem a necessidade de pré-processamento.

Ganhos:

*Armazenamento de Dados Semiestruturados e Nao
Estruturados: O Data Lake permite armazenar uma grande
variedade de dados em sua forma original, sem a
necessidade de converté-los para um formato especifico.
*Escalabilidade: E possivel aumentar a capacidade de
armazenamento do Data Lake conforme a necessidade,
sem interromper as operagoes.

*Andlise Avangada de Dados: Com o uso de ferramentas
adequadas, é possivel realizar analises avancadas, como
analise preditiva e machine learning, nos dados
armazenados no Data Lake.

Perdas:

*Complexidade: O gerenciamento de um Data Lake pode ser
complexo devido a diversidade de dados e a necessidade de
garantir a qualidade e a seguranca dos mesmos.

*Custo: A manutenc¢do de um Data Lake pode ser custosa,
especialmente ao lidar com grandes volumes de dados.
*Seguranga: Como o Data Lake armazena uma grande
guantidade de dados sensiveis, é necessario implementar
medidas rigorosas de seguranca para proteger esses dados
contra acessos nao autorizados.
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Lakehouse é um conceito que combina caracteristicas de datalake e data warehouses, proporcionando um
ambiente unificado para armazenamento e analise de dados. Aqui estao algumas caracteristicas principais, bem
como ganhos e perdas associados ao conceito:

Caracteristicas do Lakehouse:

1.Armazenamento de Dados: O Lakehouse permite armazenar dados em seu formato original (como em um data
lake), o que facilita a ingestdo de dados brutos e semiestruturados.

2.Processamento Analitico: Oferece capacidades de processamento analitico avancado, semelhante a um data
warehouse, permitindo consultas complexas e otimizadas.

3.Metadados e Controle de Dados: Oferece metadados integrados e controle de dados para gerenciar a
qualidade, seguranca e conformidade dos dados.

4.Unified Analytics: Oferece suporte para diferentes tipos de analises, incluindo SQL, machine learning e
processamento de graficos, em um Unico ambiente.
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Data Vault é uma metodologia de modelagem de dados usada principalmente em data warehousing. Foi desenvolvida
por Dan Linstedt e é projetada para fornecer uma abordagem flexivel, escaldvel e resiliente para armazenar dados
brutos de uma variedade de fontes, tornando-os disponiveis para andlise de negdcios.

A ideia fundamental por tras do Data Vault é dividir os dados em trés tipos principais de tabelas:

1.Hubs: representam entidades de negdcios centrais, como clientes, produtos ou transacdes. Cada hub é uma tabela
gue contém uma chave de negdcios Unica para cada registro.

2.Links: sdo tabelas que conectam hubs e descrevem relacionamentos entre eles.

3.Satélites: contém atributos de hub, como datas, status, descricGes, etc. Cada satélite esta associado a um hub ou link
e contém informac&es adicionais sobre o hub/link.
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Data Mesh é uma abordagem arquitetonica para gerenciar dados em organizagdes distribuidas
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e complexas. A ideia é tratar os dados como um produto e aplicar principios de arquitetura de
microsservicos para criar uma infraestrutura de dados distribuida e escalavel.

Ganhos

1.Descentralizagdo: Ao adotar o Data Mesh, as

| organiza¢Bes podem descentralizar a propriedade e a
governanca dos dados. Isso significa que os times que
produzem os dados sdo responsaveis por sua
qgualidade e governanca, facilitando a escalabilidade.
2.Agilidade: Com a abordagem de microsservicos, os
times podem trabalhar de forma independente, o que
aumenta a agilidade na entrega de solucdes e permite
uma resposta mais rapida as mudancas de requisitos.
3.Escalabilidade: A arquitetura distribuida do Data
Mesh permite escalar de forma mais eficiente, uma
vez que cada componente pode ser escalado
independentemente.

Perdas:

1.Complexidade inicial: Implementar o Data Mesh pode
ser complexo no inicio, pois exige mudancas na cultura
organizacional, na forma como os times trabalham e na
infraestrutura de dados existente.

2.Governanga distribuida: Distribuir a governanca dos
dados pode ser desafiador e requer uma coordenacao
eficaz entre os times para garantir a consisténcia e a
gualidade dos dados.

3.Custo inicial: A transicdo para o Data Mesh pode exigir
investimentos significativos em termos de tempo e
recursos para redesenhar a arquitetura de dados e
capacitar os times.



Modelo Data Mesh

RECIFE DATA
SATURDAY

The data mesh intelligently
distributes data products between
data domains. Read data stores share
compute resources. This reduces

-~ costs, solves interoperability
concerns, and better addresses time-
\ variantand non-volatile concerns of
large data consumers.

Data domains operate their own
_ applications or analytics platforms,
whilst adhering to common policies
and standards.

The central platform services

defines blueprints that encompass
-~ baseline security, policies,
capabilities, and standards.

. A key concept for every enterprise-
p scale analytics and Al implementationis

Data Domains having one data management zone.

--- This subscription, which is required for

data management, contains resources

Data Management _—--—-""" that'll be shared across all landing
Zone Zones.

Platform Services -~ PR
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a: Futuro da Engenharia de Dados

“Big Data stack”
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